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Czy sztuczna inteligencja zastgpi bieglego
rewidenta?

ARTUR HELMAN

Wstep

Badania sprawozdan finansowych coraz czeéciej prowadzone sg w Srodowisku,
w ktérym wykorzystywane narzedzia zawieraja komponenty sztucznej inteligencji
(AI). Narzedzia te to niekoniecznie zlozone modele generatywne, ale czesto systemy
klasyfikujace faktury, algorytmy scoringu kredytowego albo moduly analizujace
duze wolumeny zapiséw operacji w ksiegach rachunkowych.

Zmiany w procesie sporzadzania sprawozdan finansowych nie wplywaja na zakres
formalnych obowiazkéw bieglego rewidenta — sprawozdanie finansowe jednostki
nadal podlega obowiazkowi badania, a sprawozdania z badania niezaleznego
biegtego rewidenta wymaga podpisu osoby ponoszacej odpowiedzialno$é za jego
przeprowadzenie. Zmienia sie natomiast sposéb powstawania, przetwarzania
1 wykorzystywania danych, ktére stanowia dowody badania.

Prawdziwa zmiana nie polega na prostym zastapieniu czlowieka maszyna, lecz
na glebokiej zmianie zakresu i efektywnos$ci stosowanych w audycie procedur
weryfikacyjnych. Tradycyjny model, skoncentrowany na retrospektywnej, frag-
mentarycznej weryfikacji wybranych transakeji, juz jakis czas temu ustapil miejsca
podejéciu, w ktorym kluczowa staje sie zdolno§é oceny 1 weryfikacji systemow prze-
twarzajacych dane finansowe — w czasie zblizonym do rzeczywistego. Specjalista
przejmuje coraz bardziej role projektanta procedur badania, osoby oceniajacej
rezultaty narzedzi analitycznych i taczacej wiedze z zakresu rachunkowoéci i spra-
wozdawczo$ci, ze zrozumieniem mozliwoéci oraz ograniczen technologii.

Polskie 1 zagraniczne opracowania branzowe zgodnie podkreslaja, ze rola sztucznej
inteligencji w audycie ma charakter wspierajacy, a nie zastepujacy'. Al nie przejmuje
sceptycyzmu zawodowego, profesjonalnego osadu ani odpowiedzialno$ci za rodzaj
wydanej opinii, lecz zwieksza mozliwoéci analizy danych, planowania badania czy
weryfikacji dowodoéw. Coraz czeéciej formulowana jest teza, ze sztuczna inteligencja
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nie zmienia kluczowych zatozen audytu lecz wptywa na obszary ryzyka. Standardy
w gltéwnej mierze pozostaja te same, jednak ich zastosowanie odbywa sie w innym
kontekécie, w ktorym zrédlem ryzyka staja sie m.in. algorytmy przetwarzania
informacji oraz dane, na ktérych sa trenowane.

Na tym tle pytanie ,,czy Al zastapi biegltego rewidenta?” okazuje sie nadmiernym
uproszczeniem. Bardziej adekwatne staje sie pytanie: w jaki sposob systemy Al
zmieniajg poszczegblne zadania wykonywane przez bieglego — od planowania,
przez ocene ryzyka i procedury wiarygodnoéci, az po dokumentacje koncowa — oraz
jakie nowe kompetencje sa konieczne, aby zachowaé zdolnoéé do formulowania
wiarygodnej opinii.

Celem niniejszego artykutu jest udzielenie odpowiedzi na to pytanie — zaréwno

z perspektywy standardéw wykonywania zawodéw (takich jak KSB czy Kodeks
etyki), jak 1 rosngcego znaczenia kontroli IT w audycie.
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1.Zwiekszona rola weryfikacji systemow IT

Pomimo rozwoju technologii i mozliwoéci zastosowania jej do analizy duzych zbio-
réw danych, poszczegdlne transakcje nadal sa i beda weryfikowane przez bieglych
rewidentow. Ze wzgledu na zwiekszenie zakresu zautomatyzowanych mechanizmoéow
w ksiegowoéci, biegly rewident musi na etapie planowania badania i identyfikacji
ryzyk szerzej 1lepiej poznaé procedury w narzedziach informatycznych. Méwi o tym
KSB 315 (Z)*, ktéry stanowi, ze biegly rewident musi zidentyfikowaé aplikacje IT
1inne aspekty srodowiska IT narazone na ryzyka wynikajace z wykorzystania IT.
Zadaniem audytora staje sie nie tylko sprawdzenie wyniku, ale takze weryfikacja
poprawnosci dzialania mechanizmu generujacego ten wynik, w tym adekwatnos$ci
danych wej$ciowych 1 proceséw IT.

W tradycyjnym modelu celem bylo odnalezienie istotnych bledéw w ksiegach
poprzez badanie probek i ocene szacunkéw. W modelu wspieranym przez Al roénie
znaczenie odpowiedzl na pytania:

+ jak algorytm identyfikuje anomalie 1 potencjalne bledy,

+ jakie dane treningowe wykorzystano,

* czy w modelu nie zakodowano nieSwiadomych uprzedzen lub btedéw systemowych,

* jakie mechanizmy nadzoru czlowieka nad dzialaniem algorytmu zostaty
przewidziane.

Zawdd bieglego rewidenta przestaje by¢ utozsamiany z manualnym odtwarzaniem
zapisOw, a coraz bardziej bywa powiazywany z rola weryfikujaca, czy zastosowane
systemy — w tym narzedzia wykorzystujace Al — dzialaja zgodnie z zalozeniami,
w sposoOb etyczny, przejrzysty 1 kontrolowalny. Przedmiot atestacji przesuwa sie
z pojedynczej transakeji na caty tancuch przetwarzania informacji finansowych.

W konsekwencji zmian technologicznych ksztalttuja sie nowe wymagania kompe-
tencyjne wobec bieglego rewidenta. Biegly musi:

* rozumie¢ procesy biznesowe 1 modele rachunkowoséci, w ktérych wykorzysty-
wane sa systemy IT 1 algorytmy,

* potrafi¢ zidentyfikowaé newralgiczne punkty, w ktérych dane sa przetwarzane
przez systemy informatyczne,

* ocenia¢ adekwatno$¢ kontroli wewnetrznych (ogélnych kontroli IT), zabez-
pieczajacych przed wystapieniem bledéw i naduzyé,

+ weryfikowaé sposéb dokumentowania i monitorowania dziatania systeméw
IT, tak aby wyniki mogly by¢ wykorzystane jako wiarygodne dowody badania.

2 PIBR - Krajowe Standardy Badania, w tym: Krajowy Standard Badania 315 (zmieniony w 2022 r.). https://www.
pibr.org.pl/assets/meta/6437,2272.%20Za%C5%82%C4%85¢znik%201_KSB%20315%20Z%202022.pdf, dostep
24.02.2026.
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W odréznieniu od specjalisty IT biegly rewident nie odpowiada za projektowanie
architektury technicznej, lecz za ocene, czy jej funkcjonowanie pozwala na spo-
rzadzenie sprawozdania finansowego, ktore nie zawiera istotnego znieksztatcenia
spowodowanego oszustwem lub bledem. Narzedzia analityczne Al przejmujg zada-
nia przetwarzania duzych wolumendéw danych, pozostawiajac cztowiekowi obszary
wymagajace osadu, interpretacji i rozumienia kontekstu biznesowego.
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2. Transformacja procedur badania w §wietle technologii Al

Wprowadzenie sztucznej inteligencji do praktyki audytu nie znosi obowigzujacych
standardéw zawodowych, lecz wpltywa na sposéb ich realizacji. Ponizej om6éwiono
wybrane procedury badania, w ktérych zastosowanie Al ma szczegdlne znaczenie.

2.1 Planowanie i identyfikacja ryzyka

KSB 315 (Z) wymaga od bieglego zrozumienia jednostki, jej otoczenia oraz systemu
kontroli wewnetrznej, a nastepnie identyfikacji i oceny ryzyk istotnego znieksztat-
cenia sprawozdania finansowego. Tradycyjnie proces ten opiera sie na:
+ zapytaniach do kierownika jednostki oraz innych odpowiednich oséb
w jednostce,
* procedurach analitycznych,
* obserwacji i inspekcji.

Metody te, cho¢ nadal istotne, napotykaja ograniczenia w $rodowisku, w ktorym
jednostki generuja miliony zapiséw rocznie 1 intensywnie automatyzuja procesy.
Narzedzia analizy danych moga wspomagaé proces poprzez:
* identyfikacje nietypowych kombinacji kont, uzytkownikéw i znacznikéow
czasowych,
+ wykrycie transakcji odbiegajacych od historycznych wzorcéw zachowania,
+ wskazanie obszaréw o podwyzszonym ryzyku oszustwa lub btedu.

Wynik to mapa ryzyka wsparta bardziej obiektywna analiza danych transakcyjnych,
cho¢ ostateczna jego ocena pozostaje w kompetencji biegltego. Zadaniem biegtego
staje sie ocena, czy:

+ zalozenia modelu analitycznego sa uzasadnione,

* dane wej$ciowe sg kompletne 1 prawidtowe,

* proces dzialania systemu jest odpowiednio kontrolowany i udokumentowany.

W tym sensie Al nie zastepuje etapu oceny ryzyka, lecz zmienia sposéb, w jaki ryzyka
sq identyfikowane 1 priorytetyzowane. Nalezy przy tym podkreslié, ze narzedzia Al
moga by¢ szczegoblnie przydatne w ocenie ryzyka oszustwa zwiazanego z obejSciem
kontroli wewnetrznej przez kierownictwo podmiotu badanego.

2.2 Wigksza efektywno$é i precyzja probkowania

KSB 330 wymaga zaprojektowania procedur badania w odpowiedzi na zidentyfi-
kowane ryzyka, natomiast m.in. KSB 530 okresla zasady probkowania w badaniu
sprawozdan finansowych. W klasycznym podejSciu biegly zazwyczaj opiera sie
na prébie — poniewaz badanie catej populacji w wiekszosci przypadkow jest z jedne)
strony niezasadne, a z drugiej takze nierealne do przeprowadzenia.
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Dzieki Al mozna szybciej 1 efektywniej analizowaé petne bazy danych pod katem
z gory zdefiniowanych kryteridow, takich jak:
* nietypowe kombinacje kont,
* ksiegowania poza standardowymi godzinamai,
* operacje wykonywane przez uzytkownikow o podwyzszonych uprawnieniach,
* transakcje o charakterze wyjatkowym wzgledem historii jednostki.

Wynikiem jest klasyfikacja populacji — wiekszo§¢ zapisow zostaje zakwalifikowana
jako zgodna z typowym wzorcem, czeS¢ zostaje oznaczona jako anomalie wymagajace
dalszej analizy. Probkowanie nie znika, ale zmienia charakter. Biegly koncentruje
sie na probie zbudowanej ze wskazanych przez system transakcji o podwyzszonym
ryzyku, zamiast bada¢ losowo wybrane pozycje z calej populacji. Takie podejécie
zwieksza prawdopodobienstwo wykrycia istotnych nieprawidlowosci przy mniejszym
naktadzie pracy na weryfikacje operacji rutynowych.

Warunkiem sukcesu jest jednak niezawodno$¢ samego systemu analitycznego. Stad
rosnace znaczenie testowania kontroli ogélnych IT 1 oceny:
* czy system przetwarza pelna 1 niezmodyfikowana populacje danych,
* czy stosowane reguly klasyfikacji sq adekwatne do celu,
* czy istnieja kontrole wykrywajace 1 korygujace ewentualne bledy dzialania
systemu.

2.3 Szacunki ksiegowe

KSB 540 (Z) naklada na bieglego obowiazek krytycznej oceny szacunkéw ksiego-
wych, wyboru i zastosowania metody szacowania, znaczacych zatozen oraz danych
wykorzystanych przez kierownictwo podczas ustalania danego szacunku ksiegowego.
Obszary takie jak rezerwy na straty kredytowe, wycena instrumentéw finansowych,
czy testy na utrate warto$ci coraz czesciej opieraja sie na modelach, w tym tych
wykorzystujacych uczenie maszynowe.

W takim §rodowisku kluczowe staje sie sprawdzenie adekwatnosci przestanek
modelu oraz jego wrazliwo$éci na zmiane danych wejSciowych. Al moze znacznie
wspomoéc weryfikacje procedur, w ktérych audytor:

* ocenia jasno$é 1 przejrzysto$¢ modelu stosowanego przez kierownictwo,

* weryfikuje, czy dane wejéciowe sa prawidlowe,

* testuje poprawno$c¢ logiki obliczeniowe) 1 parametréw modelu,

* analizuje, czy model uwzglednia wszystkie istotne czynniki ryzyka.

Takie podej$cie przesuwa role biegtego z recenzenta szacunkéw na aktywnego

uczestnika procesu weryfikacji — nie w sensie technicznego projektowania modelu,
lecz w sensie oceny jego adekwatnosci, przejrzystoséci 1 odpornoéci na manipulacje.
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2.4 Analiza danych nieustrukturyzowanych (KSB 500)

KSB 500 okreéla wymagania dotyczace odpowiednio$ci 1 wystarczalnosci dowo-
dow badania. W praktyce znaczna cze$é¢ materialu dowodowego ma charakter
nieustrukturyzowany: umowy leasingowe, protokoly posiedzen, korespondencja
z kontrahentami, dokumentacja w formacie PDF, Word 1 Excel oraz koresponden-
cja mailowa. Ich tradycyjna analiza wymagata czasochtonnego czytania i recznego
wyszukiwania kluczowych informacji — dat, kwot, warunkoéw szczegélnych, klauzul
kowenantdéw, czy ograniczen w zakresie wypowiedzenia umowy.

Techniki przetwarzania jezyka naturalnego (NLP) oraz wybrane narzedzia ana-
lityczne umozliwiaja czeSciowa automatyzacje tego procesu. Systemy NLP moga
wspieraé¢ analityka przykladowo w identyfikacji i ekstrakeji z duzych zbioréw
dokumentéw informacji, takich jak:
* kluczowe parametry (daty rozpoczecia i zakonczenia, kwoty zobowigzan,
stawki czynszu, stopy procentowe),
* niestandardowe klauzule (warunki wczeéniejszego rozwigzania, gwarancje,
zabezpieczenia, ograniczenia w zakresie przenoszenia praw),
* odchylenia od typowych wzorcéw uméw stosowanych w danej jednostce.

Biegly otrzymuje w rezultacie ustrukturyzowane zestawienia: listy uméw z klu-
czowymi parametrami, wykaz klauzul odbiegajacych od standardu, wskazane
fragmenty wymagajace dalszej analizy. Jego rola staje sie przede wszystkim:
+ weryfikacja poprawnosci interpretacji dokonanej przez system (czy klauzula
zostala wlaéciwie zidentyfikowana jako kowenant finansowy),
* ocena znaczenia zidentyfikowanych ryzyk w kontek$cie sprawozdania
finansowego,
+ analiza merytoryczna niestandardowych postanowien, ktérych interpretacja
wymaga profesjonalnego osadu rachunkowego 1 prawnego.

NLP nie zastepuje wiec bieglego, lecz ogranicza najbardziej zmudna cze$é prze-
gladu dokumentéw, umozliwiajac skoncentrowanie sie na ocenie tresci istotnych
z punktu widzenia ujecia ksiegowego. Z perspektywy kontroli jakoéci procedury
badania powinny okreslaé¢, w jakim zakresie wyniki NLP moga by¢ bezposrednio
wykorzystane jako dowody, a gdzie konieczna jest dodatkowa weryfikacja.
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3.Zarzadzanie ryzykiem ,,czarnej skrzynki” w praktyce
audytowej

Ryzyko ,,czarnej skrzynki” (black box) w modelach sztucznej inteligenc)ji odnosi sie
do braku przejrzysto$ci wewnetrznych mechanizmoéw decyzyjnych zaawansowanych
algorytmoéw, w szczegblnosci glebokich sieci neuronowych. Wynik generowany przez
takie systemy nie pozwala na petne odtworzenie $ciezki rozumowania przez czlo-
wieka. Stanowi to istotne wyzwanie w audycie, gdzie wymagana jest weryfikowalnoéé
podstaw decyzji, np. dotyczacych identyfikacji transakcji podwyzszonego ryzyka.

Klasyczne podejscie do . komfortu badania” zaktada, ze biegly buduje przekonanie
o rzetelno$ci sprawozdania finansowego poprzez sekwencje zrozumiatych i mozli-
wych do przeprowadzenia procedur. Zrédtem oczekiwanego poziomu pewnosci byty
przede wszystkim namacalne dowody jak np.: obserwacja procesu inwentaryzacji,
potwierdzenia sald od stron trzecich, analiza tre$ci uméw czy weryfikacja transakeji
w ksiegach z dokumentami zré6dtowymi.

W konteksécie ryzyka czarnej skrzynki, zaawansowane modele Al wprowadzaja pro-
blem ograniczonej przejrzystosci dziatania — algorytm generuje wynik na podstawie
duzej liczby parametrow i ztozonych zaleznoéci, natomiast pelna $ciezka decyzyjna
bywa trudna do odtworzenia dla cztowieka, czyli brak tzw. §ladu rewizyjnego.
Biegly moze otrzymac informacje, ze dana transakcja zostala zakwalifikowana jako
nietypowa lub podwyzszonego ryzyka, bez bezposredniego zrozumienia wszystkich
krokéw prowadzacych do takiego wniosku.

Powstaje w ten sposdb rozbiezno$é miedzy:
+ wynikajacym z KSB 200 wymogiem uzyskania racjonalnej pewnoéci co do braku
istotnego znieksztalcenia,
* a ograniczonymi informacjami wyja$niajacymi sposoby dzialania mechani-
zmoéw czescl modeli Al zwlaszceza o charakterze glebokich sieci neuronowych.

Praktyka wskazuje, ze biegli wykazuja wieksza rezerwe wobec opierania kluczowych
wnioskéw na wynikach modeli o ograniczonej przejrzystosci, chyba ze otrzymaja
dodatkowe wyjaénienia dotyczace logiki dziatania systemu.

W odpowiedzi na problem ograniczonej przejrzystosci, kluczowy dla wystapienia
ryzyka czarnej skrzynki, rozwijane sa podejécia okreélane zbiorczo jako wyjasnialna
sztuczna inteligencja (explainable Al — XAI), majace na celu dostarczenie informacji
pomocnych w zrozumieniu, ktére cechy danych wptynety na konkretna klasyfikacje
lub prognoze. Przyktadowe narzedzia obejmuja analizy waznosci cech oraz ilo$ciowe
miary wktadu poszczegbélnych zmiennych w uzyskany wynik.

Z punktu widzenia biegtego rewidenta kluczowe jest, aby wyniki modelu, ktére maja
zostaé wykorzystane jako dowody badania, byly nie tylko wiarygodne, ale takze
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wystarczajaco zrozumiate, by oceni¢ ich adekwatno$é 1 potencjalna stronniczo$cé.
Modele bez mechanizméw wyjaéniania mogag by¢ stosowane raczej jako narzedzia
pomocnicze do identyfikacji obszaréw wymagajacych dalszej analizy, niz jako
wylaczne zrédto dowodow dla kluczowych wnioskéw audytowych.

W praktyce oznacza to, 1z polityki wewnetrzne firm audytorskich powinny okreslaé
wymagania dotyczace dokumentacji dziatania modeli, zakresu testow walidacyjnych
1 dostepnych mechanizméw wyjaéniania wynikéw, zanim narzedzia Al zostang
wlaczone do standardowych procedur badania.
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4.Klasyfikacja systemow Al w kontekscie audytu
finansowego

Rozporzadzenie UE 2024/1689, tzw. Al Act wprowadza klasyfikacje systemdow
sztucznej inteligencji, zaliczajac szereg zastosowan w sektorze finansowym do kate-
goril wysokiego ryzyka. Obejmuje to miedzy innymi systemy wykorzystywane
do automatycznego scoringu kredytowego, modele predykecji niewyptacalno$ci oraz
rozwiazania stuzace ocenie profilu ryzyka klientas.

Dla pracownikéw firm audytorskich wazne jest rozréznienie miedzy:
+ systemami Al stosowanymi przez jednostke badana (ktére moga podlegaé Al
Act 1 musza by¢ oceniane w ramach kontroli wewnetrznej),
* narzedziami Al wykorzystywanymi przez samych audytoréw (w przypadku
ktérych ocena zgodnoSci z Al Act zalezy od tego, czy sa udostepniane klientom
czy stosowane wewnetrznie).

Narzedzie audytorskie oparte na Al moze by¢ uznane za podlegajace wymogom Al
Act, jesli jest udostepnianie klientom lub stosowane w procesach decyzyjnych moga-
cych mieé znaczenie dla sprawozdania finansowego. Z punktu widzenia jednostki
badanej kluczowe jest zapewnienie, aby wykorzystywane systemy Al spelniaty
wymogi Al Act, poniewaz naruszenia tych wymogéw mogg skutkowaé sankcjami
administracyjnymi i ryzykiem reputacyjnym. W kontekscie sprawozdawczosci
finansowej moze to np. oznaczaé konieczno$¢ rozwazenia ujecia rezerw, ujawnien
dotyczacych istotnych sporéw lub ryzyk regulacyjnych zwiazanych z wykorzysta-
niem Al

Biegly rewident, miedzy innymi oceniajac system kontroli wewnetrznej i ryzyka
1stotnego znieksztalcenia, powinien braé¢ pod uwage zgodno$é¢ kluczowych systemow
klienta z regulacjami, w tym z Al Act w zakresie, w jakim ma to wplyw na wiary-
godnoé¢ danych oraz potencjalne znieksztatcenia informacji w sprawozdaniu finan-
sowym. Tym samym rola audytora stopniowo rozszerza sie z oceny tradycyjnych
procesOw ksiegowych na ocene, czy procesy technologiczne — w tym systemy Al
wykorzystywane w sprawozdawczo$ci 1 zarzadzaniu ryzykiem — zostaty zaprojek-
towane 1 sa wykorzystywane w zgodzie z wymogami prawa.

3 Deloitte Luxembourg, European Artificial Intelligence Act adopted by Parliament. https://www.deloitte.com/Iu/
en/Industries/investment-management/perspectives/european-artificial-intelligence-act-adopted-parliament.html,
dostep 24.02.2026.
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5.Nowy profil kompetencyjny i przyszltos¢é zawodu

Wprowadzenie Al do audytu wymaga fundamentalnego podnoszenia kompeten-
cji w ramach zawodu. Biegly rewident przysztoSci to polaczenie roli specjalisty
od rachunkowosci, sprawozdawczosci 1 analityka danych z wymaganymi kompe-
tencjami w zakresie:

* umiejetnosci korzystania z danych (data literacy) — zdolnoéci pracy z duzymi
zbiorami danych, ich selekcji i interpretacji, obejmujacej zrozumienie struktur
danych, zrédet pochodzenia, formatéw oraz podejmowania decyzji na pod-
stawie dowodéw, a nie intuicji,
statystyki modeli — rozumienia zatozen modeli predykcyjnych, ich ograniczen
oraz sposobéw walidacji,
inzynierii podpowiedzi (prompt engineering) — precyzyjnego formutowa-
nia zapytan do modeli generatywnych w celu uzyskania powtarzalnych,
udokumentowanych wynikéw, z zastosowaniem technik uczenia sie od zera
(zero-shot), uczenia sie na kilku przyktadach (few-shot) oraz tancucha my$li
(chain of thought prompting),
podstaw cyberbezpieczenstwa — §wiadomosci zagrozen zwigzanych z danymi
treningowymi, integralnoécia algorytmow oraz bezpieczenstwem systemow
informatycznych.

W obliczu przemian w technologii, tradycyjna bieglo§é w przepisach dotycza-
cych rachunkowosci 1 sprawozdawczosci finansowej, jak réwniez w Krajowych
Standardach Badania (KSB) pozostaje fundamentem, jednakze uzupetnia ja zdolno$é
oceny, czy dane wykorzystane do sporzadzenia sprawozdania nie ulegly znieksztalce-
niu na etapie przetwarzania przez algorytmy. Jak wskazuje Miedzynarodowa Rada
Standardéw Audytu (IAASB), w erze Al wykorzystanie technologii do wspierania
kompleksowego procesu badania przez bieglego rewidenta staje sie kierunkiem
strategicznym.

4 TAASB, Digital Technology Market Scan: Artificial Intelligence Primer. https://www.iaasb.org/news-events/2022-03/
iaasb-digital-technology-market-scan-artificial-intelligence-primer, dostep 24.02.2026.
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Whnioski i podsumowanie

Analiza zmian technologicznych, metodologicznych i regulacyjnych prowadzi do jed-
noznacznej odpowiedzi na pytanie postawione w tytule: sztuczna inteligencja nie
zastapl w najblizszej przyszloéci biegltego rewidenta, natomiast w znaczacy sposéb
wplynie na zakres jego pracy.

Sztuczna inteligencja moze przejaé zadania powtarzalne i obliczeniowo intensywne
(tabela ponizej)

Tradycyjny audyt Audyt z zastosowaniem Al

. . L. Analiza 100 proc. populacji przy uzyciu
Wnioskowanie oparte na prébie B
zaawansowanych algorytméw

. . Technologie NLP (Natural Language
Samodzielna weryfikacja/kompleksowe . L . :
. , L. , Processing) wspierajace identyfikacje
czytanie poszczegblnych umoéw i dokumentow . .
odpowiednich danych

Weryfikacja szacunkéw: prébkowanie, Modele konkurencyjne oraz walidacja
ocena zalozen modeli i danych zatozen modeli predykcyjnych

Automatyczne przetwarzanie
Przeglad pojedynczych dokumentow . . Y . P ..
i analiza calej dokumentacji

Biegly rewident moze przy tym zachowaé i wzmacniaé unikalne kompetencje.

Obecna kompetencja Rola w erze sztucznej inteligencji

Ocena adekwatno$ci wynikow
Zawodowy osad . C .
algorytmow oraz ich interpretacja

Kontrola btedu automatyzacji (automation bias)
Zawodowy sceptycyzm s ,
oraz zalozen lezacych u podstaw systeméw Al

L. . Interpretacja anomalii w szerszym
Zrozumienie kontekstu biznesowego L. . . .
kontekscie operacyjnym i strategicznym

Synergia czlowiek-maszyna tworzy nowa jako$§é audytu. Biegly rewident, ktéry
§wiadomie i krytycznie wykorzystuje Al bedzie bardziej konkurencyjny niz audytor
ignorujacy technologie lub catkowicie polegajacy na dotychczasowych narzedziach.
W erze, w ktérej sprawozdania finansowe powstaja w wyniku dzialania zaawan-
sowanych systeméw informatycznych, zdolno§é do oceny tych systeméw (a nie
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wylacznie wykorzystanych w nich danych) jest podstawia zaufania publicznego
do opinii audytora.

Ostatnie stowo w procesie badania sprawozdan finansowych zawsze nalezy do czlo-
wieka — nie dlatego, ze maszyny sa niezdolne do liczenia czy przetwarzania danych,
lecz dlatego, ze opinia wydana przez biegtego rewidenta wymaga osobistej odpowie-
dzialno$ci 1 zawodowego sceptycyzmu. Te warto$ci sq podstawa, zaufania publicz-
nego. Al jest poteznym narzedziem w rekach bieglego rewidenta. Kluczowe jest nie
tylko to, aby w pelni nauczy¢ sie z niego korzystacé, ale réwniez to, aby jednoczeénie
potrafi¢ krytycznie oceniaé jego ograniczenia.

Biegly rewident przyszto$ci to nie konkurent dla sztucznej inteligencji, lecz jego
inteligentny uzytkownik — profesjonalista, ktéry rozumie mozliwo$ci 1 ograniczenia
technologii, potrafi ocenié¢ wiarygodno$cé jej wynikow oraz pozostaje odpowiedzialny
za ostateczng treéé przedstawionej w sprawozdaniu z badania opinii.
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